32 JORNADA

CIENTIFICA

E TECNOLOGICA DO

IFSULDEMINAS

50 Simpdsio de Pos-Graduagdo

PREDICAO A EVASAO ESCOLAR: Estudo de caso aplicado no IFSULDEMINAS —

Campus Passos

Carla Fernandes da SILVA'; Clayton Silva MENDES?.

RESUMO

A evasdo escolar é um dos principais desafios a ser superado pelas instituicdes educacionais, pois € o principal
fator que contribui para a frustacdo do processo educacional. Identificar esses alunos a tempo de impedir o
desligamento definitivo € uma tarefa complexa e o desenvolvimento de ferramentas computacionais pode
auxiliar nesta tarefa. O presente trabalho apresenta uma andlise para predizer alunos com risco de evasdo nos
cursos de técnicos presenciais do IFSULDEMINAS - Campus Passos e determinar os principais fatores que
levam a evasdo. O trabalho foi realizado utilizando coleta de dados fisicos e o processamento e testes com
classificadores computacionais. Em dados obtidos até o presente momento, o classificador mais vantajoso foi o
Naives Bayes e o uso desta ferramenta é um importante passo para tragar o perfil do aluno com tendéncia a
abandono do curso, extrair métricas de evasdo por curso e auxiliar gestores na elaboracdo das politicas
educacionais.
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1. INTRODUCAO

A evasdo escolar € um tema constante no contexto educacional e tem lugar de
destaque no mesmo, pois se apresenta como um desafio a ser superado pelas institui¢des, pela
sociedade e pelo Estado, pois contribui para frustracdo do processo educacional em virtude do
afastamento do aluno da escola.

Nos cursos técnicos, ela representa um problema complexo e multifatorial. Existe a
preocupacao dos governos e das instituicdes em diminuir e controlar os indices de evasdo
nestes cursos. Os debates e reflexdes deste tema na educacao brasileira ocupam um espago de
relevancia no cendrio das politicas publicas educacionais. As dificuldades de acesso e
permanéncia na educac@o bdsica sdo marcas significativas do sistema educacional brasileiro
(SCHWARTZMAN et al, 1993).

A evasdo escolar pode ser classificada em trés tipos: a) econdmica — a impossibilidade
de manutencao do vinculo por questdes socioecondmicas; b) vocacional — escolha inadequada

aos interesses do aluno; c) institucional — associada ao fracasso nas disciplinas iniciais,
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deficiéncias prévias de conteido, inadequacdo nos métodos de estudo e dificuldades de
relacionamento em geral (BARROSO e FALCAO, 2004).

Identificar alunos em risco de evasdao € um dos problemas mais complexos da
educagdo e motivo de preocupagdo nos varios niveis e modalidades de ensino. Nesse
contexto, é importante o desenvolvimento de métodos e instrumentos eficientes e eficazes
para predi¢do, avaliacdo e acompanhamento de estudantes em risco de evasao (MARTINHO,
2013).

Os estudos de evasdo no Brasil estdo voltados na sua grande maioria para ensino
basico e conforme Cravo (2012) ndo existem muitos estudos sobre o tema em ensino técnico,
enquanto em outros pafses é um tema de estudo bastante frequente. E com base nessa lacuna
sobre evasdo em ensino técnico que este trabalho visa identificar precocemente alunos que
apresentem risco de evasdo utilizando sistemas computacionais, através de técnicas de
aprendizagem de maquinas, aplicados no Instituto Federal de Educagdo, Ciéncia e Tecnologia
do Sul de Minas (IFSULDEMINAS), campus de Passos.

Atualmente a identificagdo dos alunos evadidos na institui¢cdo € feita manualmente
pela equipe pedagdgica da escola e é uma tarefa muito demorada, ardua e tardia, realizada
muitas vezes sem tempo para reversdo da situacdo dos alunos. Portanto, a adocdo de
mecanismos automatizados fornecem informacdes para as tomadas de decisdo e identificacdao

de grupos de riscos de evasdo e eventualmente minimizar este problema.

2. MATERIAL E METODOS

A principio, o universo de interesse nesta pesquisa foram os estudantes matriculados
no ano de 2013 nos quatro cursos técnicos subsequentes presenciais ofertados no referido ano.
Os cursos tém duracao média de um ano e meio a dois anos, turno noturno e ingresso anual,
portanto sdo turmas que ja concluiram o periodo de integraliza¢do do curso. Foram analisados
os seguintes cursos técnicos: Informdtica, Comunicacdo Visual, Produ¢cdo Moda e
Enfermagem. Os atributos selecionados para a predi¢ao e identificagdo da evasao foram: sexo,
idade, etnia, estado civil, renda familiar, procedéncia escolar e as notas das disciplinas do
primeiro semestre dos cursos. Esses dados foram coletados manualmente pela ficha da
matricula e planilhas adicionais fornecidas pelo setor de registro académico do campus. Os

alunos tiveram a sua identificagao preservada.



A base de dados ficou composta por informagdes de 54 alunos que concluiram os
cursos e mais 45 alunos que ndo concluiram. A base foi fracionada em duas classes distintas e
bem definidas, mantida a separacdo por curso. A primeira classe, composta por alunos que
completaram todos os requisitos para aprovagdo e conclusdo do curso e a segunda classe,
composta por alunos que nio concluiram o curso (evadiram, reprovaram, etc.). A Tabela 1

apresenta o nimero de alunos para cada situacao.

Tabela 1. Alunos em cada curso

Curso Concluintes Evadidos Total de alunos
Producao em moda 9 10 19
Enfermagem 12 16 28
Comunicacio visual 15 9 24
Informatica 18 10 28

Foram selecionados trés classificadores de arvore de decisdo: SimpleCart, J48 e
RandomForest e um classificador probabilistico simples baseado na aplica¢do do teorema de
Bayes chamado Naive Bayes (DEKKER; PECHENIZKIY; VLEESHOUWERS, 2009). Para
facilitar esta tarefa foi utilizada a ferramenta Weka (Waikato Environment for Knowledge
Analysis). A ferramenta foi escolhida para este trabalho por ser uma ferramenta livre e a
presenca de vdrias versdes de algoritmos empregados (HALL et al., 2009).

A base de dados foi dividida por curso e definimos para fins de utilizacdo da
mineracdo de dados duas classes distintas de alunos a serem pesquisadas: a) alunos que
concluiram o curso; b) alunos evadidos. Os classificadores aplicados foram executados 10
vezes, valor padriao de configuracdo do ambiente através do método de validagao cruzada (10

folds cross-validation).

3. RESULTADOS E DISCUSSOES

Os resultados obtidos até 0 momento mostraram que a acuracia (proximidade entre o
valor obtido experimentalmente e o valor real) varia em média em torno de 75% a 94%. A

tabela 2 mostra a acuracia média dos em diferentes classificadores:



Tabela 2. Acuracia média dos classificadores

Classificadores Acurécia média por curso
Informadtica Com. Visual Produgdo Moda Enfermagem
SimpleCart 64,28% 54,16% 89,47% 92,86%
J48 64,28% 66,66% 94,75% 82,14%
RandomForest 75% 79,16% 89,47% 85,71%
Naive Bayes 67,86% 79,16% 89,47% 85,71%

4. CONCLUSOES E CONSIDERACOES FINAIS

O trabalho comparou o desempenho de quatro classificadores amplamente utilizados
(Naive Bayes, Simpcart, Randomflorest e J48) para verificar qual apresentaria o melhor
resultado para o problema em questdo e os nimeros obtidos foram bastante préximos, com
uma pequena vantagem para o Naive Bayes analisando a matriz de confusdo, outras
configuragdes deverao ser testadas e uma andlise estatistica devera ser realizada. A pesquisa
mostrou até o momento que a utilizacdo de softwares no controle da evasdo escolar é uma
importante ferramenta para a percepcdo e tomada de decisdes estratégicas e estabelecimento
de politicas educacionais no combate ao abandono dos estudos. O préximo passo do estudo €

investigar o peso de cada um dos atributos no processo de evasao, tragando o perfil do aluno.
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