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RESUMO 

 
O trabalho em desenvolvimento tem como objetivo a previsão do preço de uma criptomoeda baseado em informações 

passadas. Terá como suporte dos métodos puramente tradicionais de indicadores técnicos, a Inteligência Artificial para 

adiantar a decisão a ser tomada no trading, e também, o emprego de Machine Learning para previsão de tendência 

baseado no histórico diário, mensal e/ou anual. Esses indicadores técnicos serão tratados como entradas nessa etapa. 

Para diminuir o atraso e sabendo que uma notícia impacta em instantes o preço, dados positivos, neutros e negativos 

extraídos de websites ou redes sociais serão manipulados usando uma ferramenta de Linguagem Natural. Dentre os 

resultados preliminares, tem-se um bot que automaticamente coleta as notícias e tweeters, que aliado aos indicadores 

técnicos pode potencializar o lucro do investidor. 
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1. INTRODUÇÃO 

 

As criptomoedas têm tido um crescimento exponencial, popularizando a negociação livre de 

capital entre nações e barateando os custos de transição. É um mercado com alto poder de ganho 

financeiro, porém exige cuidados para saber o melhor momento para compra e venda da moeda 

digital interessada. Além disso, o sucesso de um investidor depende da qualidade da informação que 

ele usa para apoiar a tomada de decisão, e em quão rápido ele é capaz de tomar decisões.  

Desde 2009, o preço do Bitcoin vem crescendo exponencialmente. Neste aspecto, é 

necessário aprender a conviver com a volatilidade dos preços e estar atento às notícias diárias e à 

evolução tecnológica do mundo, que podem influenciar os movimentos do mercado de 

criptomoedas. Em uma pesquisa realizada pelo American Institute for Economic Research (AIER) 

(GULKER, 2018), é apresentada uma grande flutuação do preço do Bitcoin impulsionada pelas 

notícias e sentimentos em todo o mundo no período entre 2016 e 2017. 

Nesse sentido, sabendo que uma notícia impacta o valor do preço do Bitcoin, este trabalho 

tem como objetivo analisar a influência de notícias e tweets sobre o preço de criptomoedas, 
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classificar os dados descobertos de acordo com a polaridade de opinião, prever a flutuação de preço 

e decidir o melhor momento de compra e venda de ações.  

 

2. FUNDAMENTAÇÃO TEÓRICA 

O estudo de Erdogan e Canayaz (2018) discute sobre a coleta de tweets de diferentes contas 

de notícias sendo classificados como positivos ou negativos, e depois analisados de acordo com o 

histórico e juntamente com essa informação, o novo preço é previsto para o próximo período.  Já o 

estudo de Sundaramoorthy, Durga e Nagadarshini (2017) apresenta uma aplicação de agrupamento 

de notícias, o qual utiliza um bot dinâmico para extrair o conteúdo de várias notícias de websites. 

Em adição, o estudo de Pant, Neupane, Poudel, Pokhrel, e Lama (2018) apresenta elevada 

qualidade, demonstrando a análise de sentimento no Twitter para prever a influência direta ou 

indireta no valor do Bitcoin, chegando à precisão de 81,39%. Os tweets coletados de diferentes 

contas de notícias são classificados como positivos ou negativos, depois são analisados de acordo 

com histórico e juntamente com o histórico para prever o novo preço para o próximo período. 

 

3. MATERIAL E MÉTODOS 

Como se sabe, para poder se obter o melhor desempenho de qualquer tipo de processo, é 

necessário que tenha bem claro todas suas etapas. Por isso, costuma-se representá-lo através de 

fluxogramas, conforme simplificado na Figura 1. 

 

 

Figura 1. Fluxo geral do sistema de previsão de preço. 

1º etapa - Coleta de Dados: Etapa inicial responsável pela coleta de notícias de sites e 

twitters com apoio de um bot coletor. Essa e uma das mais importantes etapas do processo, pois ela 

que possibilitará ter acesso a todo conteúdo necessário para as próximas etapas.  

2º etapa - Tratamento dos Dados: Após a primeira etapa, é necessário o tratamento dos 

dados obtidos. Desta maneira, observando se a notícia já foi cadastrada na base de dados, bem como 
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a remoção de caracteres especiais que não serão utilizados no processamento da Linguagem Natural 

(como “#@_”, etc.).  

3º etapa - Classificação de Polaridade: Esta etapa utiliza-se de uma aplicação automática 

que após a submissão de uma sentença, retorna a classificação de acordo com a força de polaridade, 

subjetividade e intensidade de cada frase da sentença.  

 

Figura 2. Notícias classificadas de acordo com sua polaridade. 

 

4º etapa - Treinamento do Algoritmo Supervisionado: Após a classificação de polaridade 

é possível realizar o treinamento do algoritmo, para que novos registros que forem obtidos ao longo 

do tempo sejam automaticamente classificados. Esta etapa a qual se chama Aprendizagem de 

Máquina Supervisionado (Machine Learning) consiste no uso de um conjunto de treinamento criado 

para treinar o classificador. 

5º etapa - Aplicação de Técnicas: Nesta etapa, com suporte dos métodos puramente 

tradicionais de indicadores técnicos é possível identificar tendências no mercado financeiro, com 

base da aplicação de estratégias de investimento.  

6º etapa - Predição de Valores: Após experimentos e aplicações de técnicas de negócio, o 

algoritmo permitirá obter um conhecimento muito mais profundo sobre os vários aspectos das 

criptomoedas. Portanto, possibilitando prever a flutuação do preço com base em aspectos históricos 

(diário, mensal e/ou anual), análise de série temporal e suas taxas de abertura, alta e baixo custo.  

7º etapa - Tomada de Decisão: Por fim, após se obter as informações sobre a regra de 

negócio, o bot decidirá o melhor momento da compra e venda de ações. Em adição, o emprego de 

Inteligência Artificial, trazendo maior retorno financeiro. 
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4. RESULTADOS E DISCUSSÕES 

Após experimentos e aplicações de técnicas de negócio, o algoritmo desenvolvido permite 

obter um conhecimento muito mais profundo sobre os vários aspectos das criptomoedas. Portanto, 

possibilitando prever a flutuação do preço com base em aspectos históricos, análise de série 

temporal, mineração de opinião e suas taxas de abertura, alta e baixo custo. Em adição, foi 

desenvolvida uma plataforma capaz de gerenciar as atividades de um bot que, de tempos em 

tempos, realiza de forma automatizada a coleta de notícias e tweeters, bem como o tratamento dos 

dados, classificação da polaridade e a tomada de decisão a fim de potencializar o lucro obtido pelo 

investidor. 

 

5. CONCLUSÕES 

É importante o investidor aprender com a volatilidade dos preços de criptomoedas e estar 

atento às notícias diárias, que podem influenciar os movimentos do mercado de criptomoedas. 

Neste aspecto, conclui-se que a automatização de compra e venda de ações através de bots 

possibilitará que o investidor amparado através de análises históricas e indicadores técnicos 

tradicionais obtenha um maior retorno financeiro. 
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